WEKA
Werkzeuge



Werkzeug

Zeug zum Werken

. Zeug . Werken

« Dinge, Kram, . tatig sein, schaffen
Arbeiltsgerate

d.h. Dinge die zum arbeiten
benutzt werden



WEKA

. Walkato Environment for Knowledge Analysis
. Werkzeug zum Data-Mining

« GNU-Lizenz

« geschrieben in JAVA



Userinterfaces
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£ Weka Explorer
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Z Weka Explorer

i F'repru:u::ess| Clazsify | Cluster | Aszsociate| Select attibutes | Visualize|

Clazzifier

[ Chooss |qu3 COZ5M2

Test options
() Usze braining set
() Supplied test zet

(#) Croge-validation  Folds

() Percentage zplit

| More options...

[Marmn) clazs

Start

Reszult list [right-click for options)

03:38:45 - treez. 48

Clazzifier output

Test mode: 10-fold cross-walidation

=== [lassifier model (full training set) ===

Jd5 pruned tree

petalwidth <= 0.6: Iris-setosa (50.0)
petalwidth > 0.6
petalwidth <= 1.7

| petallength <= 4.9: Iris-wersicolor (45.051.0)
| petallength > 4.9

| | petalwidth <= 1.5: Iris-virginica (3.0)
| | petalwidth > 1.5: Iris-wersicolor (3.0/1.0])
petalwidth > 1.7: Iris-virginica [(46.0/51.0)

MNMumher of Leawves

Aize of the tree :

Time taken to build model: 0 seconds




£ Weka KnowledgefF low Environment
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© Weka Experiment Environment
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Vergleich Interfaces

« Explorer: schnell, einfach

. Knowledge Flow: Anschaulich, sequenzielles
laden der Daten

« Experimenter: Arbeiten im Cluster



Datenvorbereitung

« Qualitat der Daten
» Entsprechendes Format

. Auswahl der betrachteten Instanzen und
Eigenschaften



Datenqualitat

» Aggregationsgrad
« Ausreilder
« Fehler



ARFF

o Attribut relation file format

« Orientierung an relationalen Datenbanken
- Benennung einer Relation
- Benennung der Attribute, Definierung der
Datentypen der Attribute
Aufzahlung der Instanzen



L ernen

. Das ,Konzept” wird gesucht, beschrieben
« Moglich z.B mit: Klassifikation, Clustering



Entscheidungsbaume

Erstellung durch Divide&Conquer

MUssen normalerweise gekappt werden
Umwandlung in Klassifizierungsregeln
Umgang mit Datenllcken



Entscheidungsbaume
Datenltcken

. Ersetzen durch Default-Wert
o Tellen der Datensatze

. Ignorieren der Datensatze mit fehlenden
Werten



Entscheidungsbaume
Kappung
« Postpruning / Prepruning

« Subtreereplacement: es wird beim Blatt
begonnen, an jedem Knoten gepruft ob
geschnitten werden soll

« Subtreeraising



Clustering

K-means- Methode
Inkrementelles Verfahren

Wahrscheinlichkeitsbasiertes clustering
EM-Algorithmus



k-means

Setzen von k Punkten

Zuordnung aller Datenpunkte zum nachsten der
k Punkte

Neusetzung der k Punkte am Centroid der zu
Ihnen gehorigen

Wenn k unbekannt MDL mit Kosten flr jeden
neuen Cluster anwenden



Inkrementelles clustering

. Die Instanzen werden inkrementell als Blatter in
einen Baum eingefugt

« Eine grol3e Neustrukturierung wird durchgefuhrt
In Abhangigkeit von der category utility

. Category utility ist ein Malf3 fur die Qualitat der
Cluster Iim Subbaum



Wahrscheinlichkeitsbasiertes
clustering

. Jedem Cluster wird eine Verteilung und eine
Wahrscheinlichkeit unterstellt

« Ergibt Wahrscheinlichkelit flr eine Instanz zu
einem Cluster zu gehoren

» Bleibt Unbekanntheit der Vertellungen



EM-Algorithmus

. Kombination aus k-mean und
Wahrscheinlichkeitsbasiertem Clustering

. Initial werden die Parameter fur W. Geraten
« Berechnung der Clusterantelile
« Wiederholung



